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RESUMEN 
 

La presente tesis doctoral está estructurada en tres partes. 

La primera parte comprende del capítulo I al capítulo IV. Tras exponer 
algunos aspectos generales de los problemas de clasificación, se analizan 
algunos de los  métodos de clasificación individuales más utilizados en la 
actualidad, destacando sus principales ventajas e inconvenientes. 

En la segunda parte (capítulos V al VII) se analizan algunos aspectos 
relacionados con el comportamiento y las propiedades de los clasificadores 
individuales. En concreto, se plantean las dificultades que pueden surgir 
debido al uso de los clasificadores individuales, como son la precisión y la 
estabilidad de los mismos. A continuación, en el capítulo VI, se aborda el 
estudio de la combinación de clasificadores prestando especial atención al 
método boosting.  Además, se recoge una taxonomía de los métodos de 
combinación y se introducen también el método bagging y el bosque 
aleatorio. Por último, se estudian los primeros algoritmos que han dado 
lugar al desarrollo posterior del método boosting. También se exponen 
algunas de las modificaciones que se han propuesto al algoritmo Adaboost, 
incluyendo las que sirven para afrontar la existencia de más de dos clases y, 
para acabar, se analiza cuál debe ser el tamaño adecuado de los árboles 
utilizados en la combinación. 

En la tercera parte (capítulos 8-10) se proporciona una visión general de 
la predicción del fallo empresarial, sus antecedentes y estado actual. 
Además, se elaborará un listado con los ratios financieros que han resultado 
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de mayor utilidad para el pronóstico del fracaso. También se lleva a cabo 
una descripción de la evolución que han seguido en España las empresas 
fracasadas. El capítulo IX se centra en la aplicación práctica. Después de 
recoger brevemente algunas consideraciones teóricas sobre el tratamiento de 
la información, se realiza un análisis exploratorio de los datos. Además de 
catorce ratios financieros, se utilizan otras tres variables menos habituales 
que intentan recoger el tamaño de la empresa, la actividad a la que se dedica 
y la forma jurídica que presenta. Se coteja el método boosting con los 
árboles de clasificación, tanto para el caso dicotómico, como cuando se 
distingue entre tres clases. A continuación se realiza una comparación, algo 
menos detallada, con otros cinco métodos de clasificación. Posteriormente, 
se examina la capacidad de los modelos establecidos anteriormente para 
predecir el fracaso empresarial cuando aumenta la distancia temporal al 
período en que se hace efectivo el fallo. Finalmente, se concluye que 
boosting mejora los resultados de los árboles de clasificación individuales. 
Entre las principales aportaciones de este trabajo destacan el uso de una 
técnica novedosa, el método boosting y la consideración de un concepto de 
fracaso empresarial más amplio del habitual. 
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